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摘 要:相对于普通阅读理解,高考语文阅读理解难度更大,问句更加抽象,答案候选句的抽取除了注重与问句的

相似性分 析,还 注 重 对 材 料 内 容 以 及 作 者 的 观 点 的 概 括 归 纳。因 此 该 文 提 出 了 利 用 汉 语 框 架 网(Chinese
FrameNet)抽取与问句语义相似的候选句的方法,通过识别篇章主题(段落主题句和作者观点句),生成与问句相关

的内容要点以及作者的观点态度,最终选取top6作为答案句。在近12年北京市高考真题上进行测试,召回率达

到了68.69%,验证了该方法的有效性。
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0 引言

近年来问答技术研究受到了广泛的关注,目前

发展比较成熟的问答系统有麻省理工学院人工智能

实验室研发的Start、密歇根大学的 AnswerBus、苹
果公司研发的Siri和微软公司开发的Cotana系统。
国内也推出一些以智能问答技术为核心的机器人,
例如微软小冰、百度小度等,但是基于阅读理解的问

答研究还远远不够。为此,国家重点研发计划重点

专项课题“文本生成及语言问题求解关键技术与系

统”提出研究面向高考的类人答题系统。
根据《2019年普通高等学校招生统一考试大

纲》,对高考阅读理解的考试范围及要求如下:(1)
理解:①理解文中重要概念的含义;②理解文中重

要句子的含意。(2)分析综合:①筛选并整合文中

的信息;②分析文章结构,归纳内容要点,概括中心

意思;③分析论点、论据和论证方法;④分析概括

作者在文中的观点态度。本文主要研究概括型问答

题,问题样例如表1所示。
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表1 高考语文概括型问答题样例

2018年北京高考语文第7题

问句:根据材料一、材料二,简要说明人类对人工智能的

认识是如何不断深化的。

参考答案对应的答案句(来自背景材料中):
(1)材料一第二段:1936年,英国数学家阿兰·麦席森·

图灵从模拟人类思考和证明的过程入手,提出利用机

器执行逻辑代码来模拟人类的各种计算和逻辑思维

过程的设想。
(2)材料一第三段:20世纪80年代,美国哲学家约翰·

希尔勒教授用“中文房间”的思维实验,表达了对“智
能”的不同思考。(段落主题句)

(3)材料一第四段:在人工智能研究领域中,不同学派的

科学家对“何为智能”的理解不尽相同。(段落主题

句)
(4)材料一第五段:但是,正是对“何为智能”这个核心问

题的不断思考和解答,推动了人工智能技术在不同层

面的发展。(作者观点句)
(5)材料二第一段:2018年5月,谷歌Duplex人工智能

语音技术(部分)通过了“图灵测试”。
(6)材料二第五段:尽管研究者对“奇点”到来的时间和

可能性还有争议,但是不管“奇点”时刻能否真的到

来,在技术不断完善的过程中,我们都要小心被人工

智能“异化”。(段落主题句)
(7)材料二第六段:面对人工智能可能带来的种种冲击,

上世纪50年代美国科幻小说家阿西莫夫提出的机器

人三大定律,今天对我们依然有借鉴意义。(作者观

点句)

  可以看出,相对于一般阅读理解任务,高考阅

读理解问答题的问句更具多样性、抽象性,不可以

简单地划分为 who,where,when,what,why五种

类型。同时,问答题的答案句在字面上与问句相

关性不大,通过词语匹配的方法很难将这些句子

召回。但是,将参考答案对应到材料中的答案句

发现:有些答案句不是分布于某一段落,而是分布

于不同材料的不同段落,且是从不同方面对整个

篇章的概括归纳。如何将这些答案句召回,是一

个巨大的挑战,也是提高高考阅读理解问答题得

分率的关键。

1 相关研究

近年来,随着人工智能的快速发展,基于阅读理

解的问答任务越来越受到国内外研究者的青睐。首

次提出阅读理解系统的是 MITRE公司,他们开发

了DeepRead系统[1]。之后Riloff构建了Quarc系

统[2],该系统是一个基于启发式规则的系统。文献

[3]提出将故事与现实世界背景知识相结合回答问

题的方法。
目前,主流方法主要包含基于检索模型和基于

深度学习两大研究方向[4]。传统的基于统计特征的

检索方法,例如,文献[5]借助 WordNet获取更多的

词汇语义信息。文献[6]提出将问题和所有候选句

的语义角色标注结果表示成树状结构,用树核的方

法计算问题和每个候选句之间的语义结构相似度。
文献[7]提出了基于语义依存树和改进编辑距离相

结合的句子相似度计算方法,文献[8]提出一种基于

同义词词林的句子语义相似度方法,通过对词形、词
序、语义依存相似度加权结合获得句子之间的最终

相似度。文献[9]根据问句和候选答案句的对应关

系,抽取10个特征,采用最大熵模型对中文阅读理

解问题回答进行建模。
基于深度学习的方法,例如,文献[10]使用多层

Bi-LSTM和关键字匹配相结合的模型完成答案选

择任务。文献[11]在BIDAF模型的嵌入层和交互

层分别融入了问题类型和问题主题、问题焦点三种

问 题 特 征,在 DuReader 数 据 集 上 进 行 测 试,

ROUGE-L 和 BLEU-4 分 别 达 到 了 43.25% 和

40.02%。文献[12]提出BERT模型,该模型预先

训练未标记文本的深层双向表示,只需一个额外的

输出层,就可以对预先训练的BERT模型进行微

调,以创建用于广泛任务(如问答和语言推理)的最新

模型,而无须对特定任务的体系结构进行大量修改。
另外,文献[13]提出针对高考语文文意理解

选择题,利用基于词袋模型的词匹配、HowNet相

似度、Word2Vec相关度及CFN的多维度投票算

法的句子语义相关度计算方法选取答案的最佳选

项。文献[14]提出基于框架语义相似性、有定零

形式线索以及框架关系的答案抽取方法。文献

[15]提出借助框架语义匹配和框架语义关系抽取

答案候选句,在排序时引入流形排序的答案句抽

取方法。
目前,基于检索模型和深度学习的方法在一般

阅读理解问题上已经取得了很好的效果[16],但是在

高考语文阅读理解题上的效果却不尽如人意,这是

由于高考阅读理解问题更加复杂,需要对问题和背

景材料进行深层次的语义理解和推理。此外,基于

深度学习的方法虽然可以自动学习特征,但是需要

足够规模的数据进行训练。本文针对高考问答题的

特点,提出一种弱监督的方法,首先通过词语相似度

匹配的方法抽取浅层语义匹配的答案候选句,然后

通过汉语框架网获取语义场景下的语义信息,查找
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在背景材料中与问题语义场景一致或相关的候选

句。最后,通过抽取篇章主题,包括段落主题句和作

者观点句,弥补语义信息难以匹配的需要深层次语

义理解、推理的答案候选句。本文提出的方法不仅

在高考语文阅读理解中具有较好的答题效果,也可

以应用在文本蕴含、自动文摘及复杂问题求解等自

然语言处理任务中。

2 方法

通过分析试题发现,少数问答题答案句集中在

材料中的某一段落,而多数问答题的答案句分布在

分散的段落中。例如表1中案例的答案分散于多个

段落。阅读理解问答题较多地考察考生对文章归纳

内容要点、概括中心思想以及分析概括作者在文中

的观点态度的能力。对于此类问题,本文对其定义

为概括型问答题。它的特点是:①需要筛选并整合

文中与问句相关的重要信息;②需要理解并概括材

料内容;③需要分析概括作者在文中的观点态度。
本文提出一种针对概括型问答题的解题模型,因
此需要对问答题的类型进行判别。通过研究大量

高考真 题 后 发 现,概 括 型 问 答 题 符 合 以 下 四 种

特征:
(1)问句类型(抽象或具体):概括型问答题的

问句类型一般比较抽象。通过统计各省的高考真题

及模拟题,发现抽象型问答题包括“意义”“特点”“作
用”“认识”“观点”“启发”等关键词。

(2)段落匹配数目:对问句与背景材料句子进

行匹配,统计每段的匹配情况。如果匹配的段落数

目超过预定的阈值,则符合概括型问答题的特征。
如表1中问句内的关键词在背景材料的很多段落中

出现。
(3)问句出处段[15]句子中的数目:根据关键字

匹配定位问句出处段,并统计该段的句子数目,如果

超过预定的阈值,则符合概括型问答题的特征。
(4)背景材料的段落和句子数目:若段落数或

者句子数超过预定的阈值,则符合概括型问答题的

特征。例如2018年北京高考题段落和句子数目较

多,分别是11段和48句。
最后,将各个特征通过线性插值的方法进行计

算,超过预定阈值,判断为概括型问答题。
阅读理解问答题解题过程可以形式化为:给定

问题Q 与背景材料D,本文首先进行预处理,由于

背景材料是一则或多则,因此先将背景材料按照所

属材 料、段 落、句 子 进 行 形 式 化 处 理,即 D =
<Sdipjsk>,其中di 表示所属第i则材料,pj 表示

所属第j段落,sk 表示所属第k句;对问句进行分词

去停用词,得到问句关键词,即Q=<K1,K2,…,

Km>,Ki 表示第i个关键词,然后根据以上四种特

征判断问题的类型。如果该问题是概括型问答题,
根据基于词语相似度匹配、框架匹配、篇章主题的方

法计算各个候选句S 的分数;如果该问题不是概括

型问答题,则根据词语相似度匹配和框架匹配的方

法计算答案候选句的分数;最后根据候选句的分数

高低进行排序,选取前六句作为答案句集SA。技术

路线图如图1所示。

图1 技术路线图

2.1 基于词语相似度匹配的候选句抽取

基于词语相似度匹配的候选句抽取是从较为

浅层的语义上抽取候选句,本文融合 HowNet和

Word2Vec词向量计算词汇间相似度,如 算 法1
所示。
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算法1 基于HowNet和 Word2Vec的词语相似度匹配

输入:问句Q、背景材料句子S、词语相似度阈值

输出:句子S 与问句Q 的词语匹配数sumword
1. 对问句、句子分词去停用词Q={K1,K2,Km}、S=
{W1,W2,…,Wn},并初始化匹配数sumword=0、各关键

字与问句关键字相似度simword=0
2.FORKiINQ
3.  FORWjINS
4.   IFKi=Wj

5.    sumword++;
6.   ELSE
7.    simword=0.4×simHowNet(Ki,Wj)+0.6×

Cos(Kv
i,Wv

j);
8.   ENDIF
9.   IFsimword>词语相似度阈值

10.   sumword++;
11.   break;
12.  ENDIF
13. ENDFOR
14.ENDFOR

返回sumword

  其 中,simHowNet(Ki,Wj)表 示 通 过

HowNet[17]计算问句关键词 Ki 和句子关键词 Wj

的相似度。利用 Word2Vec计算词向量的余弦相似

度[18],如式(1)所示。

cos(Kv
iWv

j)=
Kv

i·Wv
j

‖Kv
i‖×‖Wv

j‖
(1)

  其中,Kv
i 与Wv

j 分别为Ki 与Wj 的词向量。
随后对sumwordi 进行归一化处理,最终基于

词语相似度匹配的计算如式(2)所示。

scoresumword=
sumwordi

{max
1≤i≤n

(sumwordi)-min
1≤i≤n

(sumwordi)}

(2)

2.2 基于框架匹配的答案句抽取

由于基于词语相似度的方法不能挖掘到句子的

深层语义信息,本文利用汉语框架网(CFN)[19]捕捉

语义场景下的语义信息。CFN是山西大学以Fill-
more的框架语义学[20]为基础,以加州大学伯克利

分校的FrameNet[21]为参照建立的汉语词汇语义知

识库。其中,框架[19]是与一些激活性语境相一致的

结构化范畴,它是存储在人类认知经验中的图示化

情景,是理解词语的背景和动因。框架元素[19]是由

某个目标词激起的框架下的一类词语,这些词语具

有共同的认知结构,支配相同的语义角色。目标

词[19]是句子中能激起框架的词元。框架关系[19]是

指基于框架语义学建立的语义场景下的框架与框架

之间的关系,主要包括继承、透视、使用、总分、起始、
参照和因果7种关系。

首先定位问句出处句,然后根据问句出处句

扩展问句目标词,从而扩展目标词激起的框架,最
后借 助 框 架 语 义 匹 配 和 框 架 语 义 关 系 抽 取 候

选句[15]。
(1)框架语义匹配:当问句目标词激起的框架

与句子Sdipjsk 的目标词激起的框架相同时,匹配数

加一。
(2)框架语义关系匹配:当问句目标词激起的

框架与句子Sdipjsk 的目标词激起的框架之间的距离

小于等于2时,匹配数加一。最终得到句子Sdipjsk

与问句Q 的框架匹配数sumframei。然后对其归一

化处理,最终基于框架匹配计算如式(3)所示。

 scoresumframe

=
sumframei

{max
1≤i≤n

(sumframei)- min
1≤i≤n

(sumframei)}
(3)

  基于框架匹配的候选句抽取示例如图2所示。

问句Q 中目标词“启发”激起的框架与候选句S 中

目标词“激发”激起的框架相同;问句Q 中目标词

“关系”激起框架与候选句S 中的目标词“有利于”

激起的框架存在继承关系。问句Q 与候选句S 涉

及到的语义场景非常相似。因此,基于框架匹配的

方法将该句抽取出来,作为答案候选句。

图2 基于框架匹配的候选句抽取示例

2.3 基于篇章主题的答案句抽取

通过研究考试大纲发现,高考语文经常考察考

生归纳内容要点、概括中心意思的能力,本文针对高

考语文问答题的特点,提出了基于篇章主题的候选

句抽取方法,该方法可以将一些与问句关键字和框

架不匹配的答案候选句召回。篇章主题包括段落主

题句和作者观点句。
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2.3.1 段落主题句的抽取

例1 【2017年北京高考题】

Q:请结合上述三则材料,简述让文物“活”起
来的含义与作用。

S:移动应用程序(APP)以新鲜时尚的方式提

供给观众审美与求知、娱乐与鉴赏的多元文化体验。
在例1中,S 是所处段落的段落主题句。通过

研究大量的科技文材料发现,主题句通常位于此段

的段首或段尾,同时该句子与此段落中的其他句子

主题相关,因此本文通过位置信息和句子之间的语

义相似性计算各个句子的主题句分数。
(1)位置信息

段落主题句是对段落内容的概括总结,是反映

段落主旨的句子,一般分布在段落的开头或者结尾,
因此根据句子的位置信息对段落中的各句子进行计

算,如式(4)所示。

scorei=
1 i=1,n

1-
logi
logn

其他

ì

î

í

ïï

ïï

(4)

  其中i为句子编号,n 为每段的总句数。
对于不同段落,一般来说,材料的首段和尾段可

以反映材料的主题,因此首尾段落的权重应该更大,
按式(5)根据段落的位置对各段落的主题句进行

计算:

scoreloc=
0.7×scorei i=1或i=m
0.3×scorei 其他{ (5)

  其中m 为材料的总段落数。
(2)基于段落的句间语义相似性

句子A 的关键词为Ai,共p 个,句子B 的关键

词为Bj,共q个。
在计算句间相似度时,采用 HowNet分别计算

句子相似度。两个词基于 HowNet的相似度为

S(Ai,Bj),ai=max{S(Ai,B1),S(Ai,B2),…,

S(Ai,Bq)},bj=max{S(Bj,A1),S(Bj,A2),…,

S(Bj,Ap)},则基于 HowNet的句子相似度[17]如

式(6)所示。

sim(A,B)=

∑
p

i=1
ai

p +
∑
q

j=1
bj

q
2

(6)

则基于段落的句子A 语义相似性如式(7)所示。

scoresim=
∑
n

x=1
sim(A,Bx)

n
(7)

  其中n 为每段的总句数。
最终对上述两种因素进行加权,得到各个句子

段落主题句计算,如式(8)所示。

scoretopic=α1*scoreloc+α2*scoresim (8)

  其中,α1+α2=1。

2.3.2 作者观点句的抽取

作者在文中的观点态度经常出现在参考答案

中,观点句主要表明作者在文中的观点态度,是对材

料内容的总体把握,是整个篇章的主题。位置信息、
句间语义相似性以及提示性词是观点态度句的重要

特征。例如表1中材料二第六段,首先该句是文章

尾段落的首句,其次该句子与其他句子主题相似,表
明作者在整篇文章中的观点态度。

(1)位置信息

通过分析试题发现,句子在文中出现的位置很

重要。作者的观点一般分布在材料的尾段,因此将

尾段作为候选句段落,同时根据尾段中句子的不同

位置进行计算,计算公式如式(4)所示,记为scorei。
(2)句间语义相似性

为了避免只根据位置信息带来的主观性,在抽

取尾段作者观点句时,进行句间语义相似度计算,计
算公式如式(7)所示。

(3)基于提示性词的启发式规则

根据句子是否包含提示性词抽取候选句,若包

含scoreword=1,否则scoreword=0。本文通过同义词

词林扩充提示性词表,提示性词示例如表2所示。

表2 提示性词示例

看来、由此可见、由此看来、可见、无论如何、不管怎样、综
上所述、由上述可知、如上所述、总的来看、总的来说、总
的说来、总 之、总 而 言 之、总 体 而 言、首 先、其 次、表 明、
所以

  最后对上述三种因素进行加权,得到作者观点

句计算,如式(9)所示。

scoreopinion=β1*scorei+β2*scoresim
+β3*scoreword

(9)

  其中,β1+β2+β3=1。

2.4 根据问答题类型采取不同策略

如果问答题是概括型问答题,本文利用基于词

语相似度匹配、框架匹配、篇章主题的方法对各个句

子分数进行计算,候选句最终计算如式(10)所示。

S=λ1*scoresumword+λ2*scoresumframe
+λ3*scoretopic+λ4*scoreopinion

(10)
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  否则,只利用词语相似度匹配和框架匹配的方

法进行计算,如式(11)所示。

S=λ1*scoresumword+λ2*scoresumframe (11)

  其中,λk 为第k个维度的权重,k∈ [1,K],且

0≤λk ≤1,∑
K

k=1
λk =1。

3 实验及结果分析

3.1 实验数据

  实验采用哈尔滨工业大学的语言技术平台

LTP[22]进 行 分 词 和 词 性 标 注,使 用 山 西 大 学 的

CFN[19]知识库,以及知网平台提供的词汇相似度计

算工具[17]。
由于高考问答题在高考阅读理解中所占比例较

小,本文采用的数据集包括各省的高考真题、模拟题

以及选择题改造成的问答题。最终在各省近12年

高考真题上形成132个问句,在各省高考模拟题上

形成511个问句。

3.2 实验结果及分析

3.2.1 不同实验方法结果比较

  目前高考问答题按答题要点给分,本文采取准

确率P、召回率R 和F1 值作为评价指标;采用五倍

交叉实验,将语料平均分成五份,使用其中一份作为

测试集,其他四份作为训练集,重复五次实验,取平

均值作为最终结果。
本文按照试题所给的参考答案人工找到其在阅

读材料中对应的多个句子,标记为答案句的集合

A,SA 是使用本文方法,根据分数从高到低排序的

前6句的集合。

P(准确率)=
SA 中答对的句子总数

SA 的句子总数 ×100% (12)

R(召回率)=
SA 中答对的句子总数

A 的句子总数 ×100% (13)

F1=
2PR
P+R

(14)

  为了验证本文方法的有效性,使用文献[15]的
方法(框架匹配)作为baseline1,该方法在本文2.2
节进行阐述。同时为了与国际上阅读理解任务中效

果较好的方法相比较,本文将BERT模型[12]作为

baseline2。由于原始的BERT模型只能输出连续

的答案区间,而高考问答题的答案区间通常是不连

续的,因此本文利用BERT模型对候选句进行二分

类,即判断背景材料中每个候选句是否为答案句。
利用除北京外各省高考真题和模拟题(包括122
道高考真题和511道高考模拟题,根据标准答案

人工标记背景材料中的答案句)训练模型。各种

方法在北京近12年真题上进行对比,实验结果如

表3所示。

表3 不同方法答案句抽取结果比较

方法 P/% R/% F1/%

baseline1(框架匹配) 33.33 50.48 40.15

baseline2(BERT) 35.30 39.50 37.28

词语相似度匹配 33.33 48.57 39.53

段落主题句 33.33 39.41 36.12

作者观点句 31.67 38.45 34.73

词语相似度匹配+框架匹配 36.67 52.74 43.26

词语相似度匹配+框架匹配

+段落主题句+作者观点句
50.00 63.69 56.02

根据问答题类型采取不同策略 51.67 68.69 58.98

  在实验中,算法1中输入的词语相似度阈值为

0.7;框架匹配方法抽取答案句根据式(3);词语相似

度匹配方法抽取答案句根据式(2);段落主题句方法

抽取答案句根据式(8),其中α1=0.7,α2=0.3;作者

观点句方法抽取答案句根据式(9),其中β1=0.3,

β2=0.1,β3=0.6;根据问答题类型采取不同策略:
如果是概括型问答题采用式(10),λk 设置为0.3、
0.2、0.3、0.2,否则采用式(11),λk 设置为0.6、0.4。

可以 发 现 BERT 模 型 的 召 回 率 仅 仅 为

39.50%,说明BERT模型应用在高考题上效果欠

佳,高考题相对普通阅读理解问答题难度更大,在目

前的训练数据规模上,不足以训练一个高效的高考

答题模型。
当使用词语相似度匹配+框架匹配+段落主题

句+作者观点句方法时,抽取前6个答案句的准确

率、召回率以及F1 值分别达到了50.00%、63.69%
和56.02%;当判断问答题类型而采取不同策略时,
准确率、召回率和F1 值有了进一步的提升。实验

结果表明,本文提出的方法确实可以提高高考语文

阅读理解问答题的得分率。
3.2.2 问答题题型判断实验结果

本文将问题是概括型问答题的情况作为正例,否
则作为负例,采用式(14)~式(16)作为评价指标,在
训练集和测试集上进行判别,实验结果如表4所示。

P(准确率)=
TP

TP+FP
(15)
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R(召回率)=
TP

TP+FN
(16)

  其中,TP代表预测值为1,真实值为1;FP代表

预测值为1,真实值为0;FN代表预测值为0,真实

值为1。

表4 概括型问答题判别结果

数据集 P/% R/% F1/%

训练集 80.95 83.95 82.42

测试集 86.87 77.25 81.77

  由表4可见,本文的方法可以有效区分问答题

的类型。通过分析错误原因发现:本文提出的四种

特征都有可能造成错误判断,比如特点类问句在大

多数情况下属于概括型问答题,但有一小部分却是其

他类型问答题;问句的抽象表达会造成问句出处段定

位的不准确;对各个特征阈值的设定在大多数情况下

比较准确,在个别试题上存在判断错误的情况。

3.2.3 抽取段落主题句和作者观点句的准确率

对北京12年高考真题中的段落主题句和作者

观点句进行标注,共19则材料,89个段落主题句,

26个作者观点句。利用本文方法对北京12年高考

真题进行测试,实验结果如表5所示。

表5 段落主题句和作者观点句实验结果

方法 P/%

段落主题句识别 80.62

作者观点句识别 75.00

  通过分析试题发现,北京高考科技文与一般新

闻类型的文章相比,段落主题句的抽取难度要大,如
例2所示:该段的主题句是“演唱昆曲是厅堂里的

事情”,是段落的精简概括。但这个句子与其他句子

的相似度较小,需要更深层的语义推理技术。作者

观点句抽取难度在于:有部分阅读材料没有明确的

作者观点句。例如,例2中全文共四段,首段引出昆

曲,接下来三段从不同角度说明昆曲的长处与局限,
但是没有明显的概括性的观点态度。

例2 【2009年北京高考题】
演唱昆曲是厅堂里的事情。地上铺了一方红地

毯,就算是剧中的境界;唱的时候,笛子是主要的乐

器,声音当然不会怎么响,但是在一个厅堂里,也就各

处听得见了。搬上旧式的戏台去,即使在一个并不宽

广的戏院子里,就不及平剧那样容易叫全体观众听

清。如果搬上新式的舞台去,那简直没有法子听,大
概坐在第五六排的人就只看见演员拂袖按鬓了。

3.2.4 不同省份真题及模拟题实验结果比较

本文在不同省份真题及模拟题上同样采用五倍

交叉实验。不同省份的概括型问答题存在差异:北

京高考概括型问答题的背景材料为科技文,而其他省

份的概括型问答题的背景材料多是议论文、学术论

文、时评、书评、新闻、传记、报告、科普文等。此外,北
京高考问答题大多考查学生筛选并整合文中信息的

能力,别的省份大多考查学生对重要词句的理解、把
握文章结构与整体思路的能力。因此在不同省份上

得到的实验结果差异较大。不同省份真题及模拟题

上的召回率如图3所示。

图3 不同省份真题及模拟题上的召回率

  从图3可以发现,利用本文方法在不同省份真

题及模拟题上召回率均有不同程度的提高,同时可

以发现有些省份的召回率非常低,例如例3。

例3 【2007年上海高考题】
问句:包豪斯艺术能“在人们的生活中留下更

长久的印记。”的原因是什么?
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答案句:学校强调自由创造,反对模仿因袭。
在设计中注重实用需求,屏弃虚浮奢华;讲究材

料自身的质地与色彩,反对附加的修饰与包装。
他们注重发挥结果本身的形式美,采用不对称

的构图法,灵活多样、造型简洁。
他的任务,是要在一个普通的水杯上探索和体

现美的极致,让美贯穿到普通民众生活的每一个平

凡细节当中。
分析其原因发现:①背景材料几乎每句都在围

绕“包豪斯”展开,根据关键字“包豪斯”“印记”进行

匹配会带来严重的干扰,很多与该问句相关的候选

句都不是答案句,需要深层次的语义理解和推理技

术。②利用框架匹配发现问句中的“原因”与答案句

中的“强调”“注重”“反对”“摒弃”等具体原因词存在

着较大的语义鸿沟,利用现有的汉语框架网无法进

行语义匹配。③此题不是概括型问答题,无法利用

基于篇章主题的方法抽取答案候选句。

4 结论

本文针对高考语文阅读理解问答题,提出了有

效的解题策略。首先判断问答题的类型,如果是概

括型问答题,则采取基于词语相似度匹配、框架匹

配、篇章主题的方法同时抽取候选句,如果是其他类

型的问答题,则采取基于词语相似度匹配和框架匹

配的方法抽取候选句。然后根据分数对候选句排

序,最终选取top6的候选句作为答案句。在接下来

的工作中,一方面从材料的句间关系入手,对背景材

料进行深层语义理解以及推理,研究更加适合的答

案句抽取方法;另一方面,由于现有的方法是抽取式

模型,而有些答案句是根据材料生成的,因此要研究

答案生成模型,进一步提高答题效果。
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“中国中文信息学会首批会士”名单公布

12月27日举行的中国中文信息学会2020学术年会上,中国中文信息学会首批会士名单对外公布,倪

光南等6位院士专家榜上有名。

中国中文信息学会会士的设立,旨在表彰在中文信息处理领域做出突出贡献并取得卓越成就的科学家。

本次年会上,中国科协学会学术部杨书宣副部长宣布了“中国中文信息学会首批会士”名单,分别是中国中文

信息学会前理事长、中国科学院计算技术研究所倪光南院士;中国中文信息学会前理事长、名誉理事长、前党

委书记李生教授;中国中文信息学会前常务理事、海军计算技术研究所沈昌祥院士;中国中文信息学会前常

务理事、北京大学何新贵院士;中国中文信息学会理事长、中国电子信息产业集团方滨兴院士;中国中文信息

学会前副理事长、新疆大学吾守尔·斯拉木院士获此殊荣。
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