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摘 要:词汇增长研究能够分析文本的TTR在不同时期的变化,该文选取1954—2018年的中国政府工作报告为

语料,分析文本中词例与词种的曲线变化,挖掘政府工作报告中的词汇丰富度与政策的相互关系。该文首先对语

料进行了分词,然后根据曲线拟合效果选择拟合更好的 Heaps模型进行预测。以中国的“五年计划”作为基础时间

周期,对各周期模型预测值与现实观测值的差值进行分析,并与随机打乱后的文本计算结果进行对比,进一步验证

了实验的结果。研究发现随着时间变化,词汇增长呈现出一定的倾向性:在深化改革、新政策出台等时期,一般需

要更多的词语来描述,此时观测值高于预测值,而在政策相对稳定的时期,对原有词汇的使用较多,此时观测值低

于预测值。该文以中文语料作为研究对象,分析其历时变化,能够为中文词汇增长研究提供借鉴。
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Abstract:Vocabularygrowthresearchisbasedonthetype-token-ratio(TTR)changesofthetextsindifferentperi-
ods.ThisarticleselectsReportsontheWorkoftheChineseGovernmentfrom1954to2018,analyzesthecurvesof
tokensandtypesinthetexts,andexplorestheinteractionbetweenvocabularyrichnessofthereportsandthepoli-
cies.ItfirstconductsChinesewordsegmentationonthecorpusandthenselectstheHeapsmodelforpredictionac-
cordingtodifferentcurvefittingeffects.TakingChina’sFive-YearPlanasthebasictimecycle,thedifferencebe-
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0 引言

在计量语言学领域,文本中词例(tokens)与词

种(types)的关系研究是重要的研究方向,二者数量

的比值type-token-ratio(TTR)是衡量文本词汇丰

富程度的有效指标。大量关于TTR的研究用于分

析文本的词汇丰富度特点,进而研究不同作者、语
言、内容、表达方式等方面的特点。不同的文本词汇

丰富度有差别,TTR值也有差异,如统计不同文章

的TTR值,有助于判断文本作者[1]。在已知作者

身份的情况下,研究其文章内容的TTR值,可以分
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析作者的语言风格[2]。相同的文本,在不同区域其

TTR值也有变化,体现出不同区域文本内容的特

点。分析文本时,由于词汇数量会影响TTR值,所
以不可以直接计算TTR值进行比较,而往往采取

以下两种方法:其一是使用移动平均TTR,确定固

定长度的窗口,再统计窗口内出现的词种数[3];其二是

使用拟合效果良好的TTR模型,如Heaps模型[4]等,
预测出TTR值在不同词数下的值,通过统计结果与

预测结果的差值,分析局部区域词汇丰富度的特点。
当研究对象是按照时间顺序组合的文本时,不

同时期文本的TTR值体现了相应时代特征,如利

用美国总统两百年来的演讲语料,分析TTR增长

与各时期社会特点、总统政策之间的关系[5]。然而,
这类研究的对象多为有自然词语划分特点的语言,
目前还缺少利用 TTR预测模型对中文进行的分

析。在中文等亚洲语言中,文本是连续而不具有自

然划分性质的,这给TTR的研究带来困难。为弥

补TTR研究在中文词汇增长领域的空缺,本文借

鉴Savoy[5]的研究方法,选取1954—2018年的中国

政府工作报告作为研究对象,阐述了中文 TTR分

析的可行性。在比较了 Heaps模型与 Hubert模型

的拟合效果后,本文采用 Heaps模型作为研究的预

测模型。通过不同阶段统计词种数与预测词种数的

比较,分析了不同阶段该差值与政策之间的联系,并
使用随机乱序的文本进行了模型效果的验证。

1 相关工作

TTR是句子中词种数量与词例总量的比值,如
在句子“农业贷款的增加和农村信用合作的发展”
中,共有10个词语(农业、贷款、的、增加、和、农村、
信用、合作、的、发展),9类词语(农业、贷款、的、增
加、和、农村、信用、合作、发展),其TTR即为9/10。

TTR体现了单位长度的文本中出现的词种数量,可
以用于衡量词汇的丰富程度。

不同类型的文本,作者、语言不同等,TTR值也

存在差异,对文本数据的分析与预测有重要意义。
在已知作者身份的文本中,TTR值可以用于分析不

同作者的表达特点,如对特朗普与希拉里在2016年

竞选期间的辩论与演讲等语料,利用TTR分析了

其语言风格与修辞特点[2]。根据实验结果,特朗普

的TTR要小于希拉里,说明其语言更为简单直接,
往往避免复杂的语法,少用修辞,而多用短句,希拉

里更善用修辞和复杂的表达方式,这样的分析结果

也与使用词汇密度分析的结果相同。在未知作者的

文本中,TTR值可以用于判断作者的身份,如有的

研究对12位作者的词种数量进行统计分析,证明其

词汇丰富度与作者身份的强关联性[6]。除此之外,
不同语言的TTR值也有不同,如对于21种语言的

词汇复杂度进行了统计分析[7],发现语言的TTR、

MATTR值与使用语言熵衡量词汇复杂度的方法,
结果具有一致性[8]。

同一种文本,不同部分词汇的丰富度也有不同,
可以使用移动平均TTR来分析。固定词的数量,
对于文本的不同位置统计出现的词种数。这样计算

的 TTR 值 被 称 为 MATTR(移 动 平 均 TTR)。

Covington等人[3]提出了一种基于窗口的、快速计算

MATTR特征的算法,采用此方法分析TheAdven-
turesof Sherlock Holmes,发 现 文 章 内 容 与

MATTR的关系:MATTR值在每个故事的开始会

上升,而 在 冗 长 的 对 话 中 呈 下 降 趋 势,这 说 明

MATTR值对于分析文本内部的风格同样具有帮助。
词例与词种数量的增长关系可以用数学函数刻

画。在词种较少时,词种数量与文本长度几乎保持

1∶1的增长关系。随着语料库的增长,其梯度逐渐

下降。对此,许多学者对于增长过程进行了建模分

析。为建立这样的关系,指数类型的预测模型被提

出[4],如式(1)所示。在这个模型中,文本词种数量

V'被看作是以词例数量为自变量n 的函数。对于

等式进行以自然常数e为底的对数变换,得到等价

的线性关系,如式(2)所示。

V'=anC (1)

lnV'( ) =lna( ) +Clnn( ) ,0<C <1 (2)

  这样的模型较好地拟合了观测的TTR增长曲

线,但也存在一些弊端。对于TTR计算中的常数a
和C 等,并不是常量,其变化表现出随机性[9],也难

以进行解释。针对此现象,提出更加复杂的模型。
文本中的词汇可以分为常用词与不常用词两类。不

常用词,如时间、数量及一些专用名词等,往往在文

本中不会重复出现,这导致它们的数量关系与类别

数量关系表现为梯度为1的线性函数。而对于那些

常用的词汇,如一些助词、介词等,其词语的数量要

远远大于类别的数量。假设前一类词语占总词语比

例为p,一种基于常用词与不常用词比例的模型得

以提出,如式(3)所示。[1,10]。

V'u( ) =puV+

1-p( )
é

ë
ê
êV-∑

k

i=1
Vi 1-u( )iù

û
ú
ú (3)
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  其中,i指词语出现的次数,Vi指出现i次的词

语的数量。p 指语料中只出现过一次的词所占的比

例,(1-p)指出现多次的词占的比例。p 作为模型

中唯一的参数,反映了语料中常用词与不常用词的

比例。u指用于预测语料占总语料的比例,当u=1
时,式(3)即为全部语料的预测结果,如式(4)所示[5]。

V'1.0( ) =pV+ 1-p( )V (4)
  该模型考虑了词语出现的概率分布,与 Heaps
模型相比,只需要一个参数p,即可预测TTR的增

长关系。通过对两百年来美国总统的演讲语料,计
算得到p=0.453[5],两位著名法国作家PCorneille
和Racine的文章使用该模型计算的结果分别为

p=0.02,0.33[1]。可见在不同的文本环境下,p 有

较大变化,这与不同语言的词汇复杂度也有很大关

系。随着以上模型的提出,一些专门用于 TTR计

算的软件也开发了出来[11]。
以往对文本特点的分析往往聚焦于文本使用的

词汇本身,缺少历时分析,忽视了更为普遍的规律;
常侧重于对文本个体的分析,忽略了不同文本之间

的相互关系。本文选取中国从1954年到2018年的

政府工作报告作为文本材料,使用 Heaps模型,对
TTR值进行建模分析。

2 研究方法

2.1 语料选取

  政治性的演讲、发言往往反映了时代关注的热

点,对于社会发展变化有着很强的预测性。此类文

本具有权威性、公开性,又蕴藏着珍贵的社会价值,
因而被广泛用作定量语言学研究的文本材料。如使

用2007—2008年 BarackObama和JohnMcCain
等人的发言,分析各自的语言特点[12];采用法国大

选电视辩论语料作为素材,分析不同情感倾向词汇

的分布[13];使用中国政府官员发言,利用TTR与语

言信息熵分析发言人词汇丰富度与社会、教育信息

的关系[14]。
本研究选择国务院政府工作报告作为实验的文

本材料。政府工作报告是中国政府的一种公文形

式,是中国政府对国家建设发展的年度总结,各级政

府必须在地方人民代表大会和政治协商会议的年度

会议上,向大会主席团、人大代表和政协委员发布。
报告的内容主要为国家发展的阶段性总结与未来规

划,反映了各时期中国社会面临的主要任务与时代

特征,其内容具有客观性、概括性。此外,它们始终

保持着固定的文风,这对降低实验的误差有重要意

义。中国从1953年开始制定第一个五年计划,1954
年第一次发布政府工作报告,截至2018年,除1961—

1963、1965—1974、1976—1977期间受社会其他因

素的影响,政府工作报告有缺失现象外,其他年份均

每年发布一次,在时间上具有连贯性,很大程度上提

高了本文实验的置信度。

2.2 语料预处理

中文文本中词语的切分是一个复杂的问题。一

些基于词典的分词方式,如“正向最大匹配算法”“最
少词数匹配算法”等先后被提出,分词效果得到逐步

改善。近年来,统计机器学习的方法,如隐马尔科夫

模型、条件随机场模型、神经网络算法也被用于分

词。本研究采用了NLPIR-ICTCLAS分词系统①,
它由张华平博士开发维护,在2002年“中国973评

测”、2003年“国际SIGHAN分词大赛”中获得综合

第一名的成绩,2010年获得“钱伟长中文信息处理

科学技术奖”一等奖,是当今汉语分词最可靠的系统

之一。该系统拥有“新词发现”功能,在较长的文本

内容中,可基于信息交叉熵自动发现新词语,适合对

词种的研究。在使用该系统自动分词后,人工审核

并修正分词结果。

2.3 使用的模型

本文对比了 Heaps模型与 Hubert模型,对政

府工作报告中TTR进行了建模预测。采取深度学

习框架Pytorch,采用随机梯度下降的方法,以均方

差(themeansquarederror,MSE)[5]为损失函数,拟
合了这两种模型。其中,Heaps模型得到的参数为

a=ê2.857,C=ê0.5137,Hubert模型中比例参数

p=0.0711,如式(5)所示。

MSE=
1
m∑

m

i=1
V'i( ) -Vi( )[ ] 2 (5)

  两种模型预测值的总体偏差不同。Hubert模

型认为在文本长度与总长度比例为u:1的文本中,
整个文本中只出现一次的词语,出现的几率是u。
在整个文本中出现了i 次的词语不出现的几率是

(1-u)i。这一结论是由词语在文本中的出现几率

只与文本长度有关的假设推导的。
对于更为一般的情况,若假设词语w 在文本C

中的分布满足概率函数Fw(X),则整个文本中只出
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现一次的词语,在长度比例为u 的文本中,出现的几

率为Fw(X=u)。而在整个文本中出现了i次的词

语,在长度比例为u 的文本中不出现的几率为(1-
Fw(X=u))i。因而一般化的预测模型如式(6)所示。

V'u( ) =pFw X =u( ) +

1-p( ) V-∑ 1-ViFw X =u( )i[ ][ ] (6)

  当Fw(X=u)=u 时,式(6)即为Hubert模型。
文本中出现的词汇可分为两类:第一类词汇在文本

中的分布满足均匀分布,则其满足 Hubert模型的

假设;第二类词汇在文本中的分布不满足均匀分布,
则该类词在式(6)中计算得到的值与 Hubert模型

不同。政府工作报告与国家发展阶段息息相关,且
具有明显时代特点,不同词汇在不同阶段的分布是

大不相同的,即存在一定第二类的词汇,对 Hubert
模型的预测结果造成了影响。这解释了实验中

Hubert模型与现实值偏离更大的原因。而 Heaps
模型不考虑词语在文本中的频率分布,因而受政府

工作报告中局部特征差异明显的影响较小。Heaps
模型主要依靠函数增长的数学特征进行预测,符合

现实观测值曲线的增长趋势,得到了更好的拟合效

果。由于Heaps模型预测值的总体偏差更小,因而

我们选其拟合后的曲线作为实验的预测模型。

3 词汇增长模型

3.1 政府工作报告的总体情况

  1954—2018年政府工作报告词例数量为589000,
实验中每590个点选取一个作为采样点,用于Heaps
模型与Hubert模型的拟合。对于拟合得到的曲线,
以及这1000个采样点,绘制得到图1与图2。

图1 两种模型预测曲线

图1显示了两种预测曲线与现实曲线,展示了

现实中与两种模型中词种与词例数量的增长关系。
在词例数量较小时,词种数量随其迅速增长,而当词

例数量较多时,其增长的速度会降低。

图2 两种模型预测值与现实观测值之差

图2体现了1954年到2018年间,两种模型与

观测值的差值,并对五年计划(详见3.2)的结束年份

进行了标注。虽然 Heaps模型在许多位置上仍然

不能与现实值达到完全匹配,但这是由政府工作报

告自身的词语分布特点决定的。整体上,Heaps模

型的拟合效果要好于 Hubert模型,因此在下文的

词汇增长分析中我们采用了Heaps模型。

3.2 词汇增长

中国的五年计划,是每五年中国政府对国家重

大建设项目、生产力分配分布和国民经济重要比例

关系的规划。在每个五年计划开始的年份里,政府

都会对于旧的五年计划做总结,而对新的五年计划

进行部署。若使用每一年作为分析的周期,容易受

到该年份随机时间的影响,其结果具有偶然性。五

年计划作为政府工作的一个阶段的建设方案,具有

整体性与稳定性,表现了一个较长时期中国的发展

状态,以其作为分析周期,可以避免部分年份的突

变,具有说服力。
从1954年至今,一共有十三次五年计划,选其

作为最小的时间周期,结合曲线的增长特征,对于现

实观测值与 Heaps预测值进行分段分析,结果如

表1所示。
表1对政府工作报告在不同阶段的词例数量、

词种数量、Heaps预测值、新词语数量等信息进行了

详细展示。在中国建国初期,受当时社会因素影响,
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表1 每阶段现实观测值与Heaps预测值

时间段 词例 词种
Heaps
预测值

观测值-
预测值

观测值

TTR

预测值

TTR
新词语数量

该阶段政府

工作报告数量

1953—1957 78987 5710 5641 69 0.07229 0.07142 \ 4

1958—1964 129096 7349 7435 -86 0.05693 0.05759 (在上一个阶段没出现的词语)1639 4

1966—1975 132162 7439 7554 -115 0.05629 0.05716 (在前两个阶段没出现的词语)100 1

1976—1980 174941 8591 9002 -411 0.04911 0.05146 1152 5

1981—1985 245450 10224 10662 -438 0.04165 0.04344 1633 5

1986—1990 321936 11752 11829 -77 0.03650 0.03674 1528 5

1991—2000 424164 13541 13207 334 0.03192 0.03114 1789 10

2001—2005 476151 14369 13915 454 0.03018 0.02922 828 5

2006—2010 500679 14745 14604 141 0.02945 0.02917 376 5

2011—2015 553933 15633 15531 -102 0.02822 0.02804 888 5

2016—2018 589990 16042 16236 -194 0.02719 0.02752 668 3

工作报告在1961—1963,1965—1974,1976—1977
年出现了缺失现象。对于这一阶段的研究,我们选

取其附近年份中有代表性的报告来体现这一阶段的

特征,如1975年工作报告内容主要为对之前数年工

作的总结,因而使用1975年政府报告,补充1965—

1977年整体的缺失。
在中 国 第 一 个 五 年 计 划 中 (1953—1957),

Heaps模型预测结果要略小于现实观测值,截止到

1957年,现实观测值为5710,模型预测值为5641,
前者较后者多69个词种,说明此时有更多的新词

语,这与当时中国所处的历史背景是有关联的。

1953年到1957年,中国进行了第一次工业化建设。
所产生社会变化需要更多的词汇去描述,这些新词

语主要包括“油菜籽”“烧碱”“公私合营”“合作小组”
“改造”等。该时期的政府工作报告还出现了许多的

数字性的发展指标,以及“农业生产合作社”等新兴

事物。
在中 国 第 二 个 五 年 计 划 (1958—1962)及

1963—1964年的国民经济恢复时期,预测结果大于

现实观测值,截至1964年,现实观测值为7349个

词,模型预测值为7435个词,前者较后者少86个

词,说明该阶段中国的政策相对稳定。该时期中国

进行了人民公社化等运动,国家以快速工业化建设

为主要奋斗目标,政府工作报告聚焦于工业、农业的

建设。在1962年之后,中国进入了国民经济恢复时

期,此时政府统筹兼顾农业、制造业与工业的发展关

系,提出了全面的发展策略。这与1964年的增长趋

势是匹配的,此阶段新增词汇1639种,如“虫害”
“轴承”“学兵”等。

在中国第三到第四个五年计划时期(1966—

1975),仅在1975年有政府工作报告,主要内容为对

十年期间的世界局势做出总结,这篇报告的预测结

果要大于现实观测值,截止1975年,现实观测值为

7439个词,模型预测值为7554个词,前者较后者

少115个词。随后的第五个五年计划(1976—1980)
中,中国政府将工作重心回归到了经济发展上来,政
府工作相对稳定。该阶段出现的新词共1152种。

在第六个五年计划时期(1981—1985),政府工

作报告中现实观测值与模型预测值差值的扩大趋势

明显减弱,该差值由上一个阶段的411变化到438
(预测值10662,观测值10224),可以认为是差值变

化的正常浮动。这是因为这段时期中国的体制改革

与对外开放逐步加深,市场经济得以承认,一些经济

特区先后开放,人口、教育、外交、能源、交通方面的

内容也有增加,出现的新词共1633种,多属于社会

活动和具体事物,如“二胎”“多子多福”“晚婚”“精神

文明”“合资企业”“一国两制”等。
第七个五年计划(1986—1990)中,中国的科技、

教育、经济等各个领域都得到了进一步的发展,出现

新词共1528种,多为各领域的具体事物,如“义务

教育”“养老保险”“展览馆”“信贷”“基金”等。
第八个与第九个五年计划(1991—2000),是改

革开放推进的快速时期,与上一阶段比,现实观测值

保持上升趋势,观测值高于预测值。这段时期社会
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主义市场经济的目标、总体开放的格局得到了实现。
中国在这一阶段进行了企业制度、教育制度、住房制

度的改革等。随着改革开放的深入,中国社会生活

发生了广泛而深刻的变化,社会经济成分、分配制

度、就业方式等进一步发展。这一阶段词种数量继

续保持稳步上升趋势,共增加新词语1789种,如
“通讯卫星”“租赁制”“股份制度”“保险”“再就业”体
现了各个领域的迅速发展。

在第十个五年计划时期(2001—2005),市场经

济地位得到进一步发展,现实观测值高于预测值,前
者保持增长趋势。这一时期中国加入了世界贸易组

织,中央提出科学发展观的战略思想,对城乡发展、
区域发展、人与自然和谐发展、可持续发展做出了进

一步阐释。在此时期的报告中,“西部大开发”“东北

工业基地振兴”等政策,带来了“青藏铁路”“西气东

输”“反垄断法”“信息化”“数字化”等新词语共828
种,极大地扩展了词种的数量。此阶段词种的模型

预测值小于观测值,且后者仍保持着较高的增长速

率,与现实中对新政策的阐述需要更多词汇的需求

相一致。
在第十一个五年计划中(2006—2010)期间,预

测值保持着上升的趋势,观测值高于预测值,新增词

语376种。这段时期提出提高发展质量,反思开发

中的自然环境保护问题,注重可持续发展。
随后的第十二个五年计划与十三个五年计划前

段①(2011—2018)共计新增词语1556种。十一五

将反腐败与深化改革、环保问题等经济结构初步转

型列为重点目标,十二五以全面建成小康社会为中

心目标,提出了创新、协调、绿色、开放和共享五项发

展理念。新增词语1556种,如“供给侧结构”“一带

一路”“PM2.5”“两学一做”等,体现了该阶段政府

出台的新政策所产生的影响。

4 验证程序

上文以五年计划作为分析的基本时间单位,分
析了Heaps模型下词种的预测值与现实观测值的

差距。两者的差距是由政府工作报告的特点决定的

还是由模型拟合的误差造成的呢? 本节使用随机化

的方法进行验证。
验证的方法如下:以词语为单位,随机化地打

乱顺序,生成新的文本。新生成的随机文本的词语

总量、词种总数与原文本是完全相同的,但完全打乱

次序后的文本不再保持原文本的语义信息,以及原

文本的词频分布特征。若可以证明拥有语义信息的

原政府工作报告文本的观测值与模型预测值存在较

大差距,而随机化处理后的,失去语义信息的文本中

此二者差距较小,即可证明政府工作报告的内容是

导致这一差值的重要原因;反之,则是由模型拟合的

误差造成的。
考虑到每次生成的随机文本可能有偶然性,本

文随机生成1000个随机文本,采用与前文实验中

相同的采样方式,每个随机文本获得1000个采样

点,并根据采样点拟合计算参数a 与C,绘制现实观

测值与Heaps预测值曲线,如图3所示。

图3 随机文本预测结果曲线

图3展示了随机乱序后的文本,其 Heaps模型

的预测值与现实观测值的关系。经过计算,随机文

本拟合得到的参数a=ê3.48,C=ê0.4714。通过

图3可知,此时Heaps模型已较好地拟合了观测值绘

制的曲线。为了更好地观测二者差值,使用拟合的结

果计算预测值与观测值差的标准分数(Z-Score)V″,作
为衡量拟合程度的指标[5],如式(7)所示。

V″(n)=
V(n)-V'(n)

σV'(n)
(7)

  图4反映了乱序后的文本,其标准分数(Z-Score)
随词语数量增长的关系。其观测值与预测值之差的

标准评分始终在(-2,2)的范围内,因此可以认为该

变量符合正态分布(99%以上的数据均在-3*σ到

3*σ的范围内)。
图5表现了1954—2018年政府工作报告文本V″

的增长关系。尽管图4中 Heaps模型预测的结果

并非与现实观测值完全相等,但这一差值(-2~2)
远小于乱序前政府工作报告中的差值(-4~5)
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图4 随机文本预测变化

(图5)。因此可以说明,政府工作报告中预测值与

观测值的差距很大程度上是受报告的内容影响的。

图5 现实文本预测变化

以上对于中国政府工作报告(1954—2018)的随

机化模拟实验证明,词汇增长模型的变化受到工作

报告中词汇特点的影响,而非模型误差导致的随机

事件。现实观测值与模型预测值之差的变化,是由

国家发展重心、所处时代特点等决定的。

5 结论

本文选取1954年至2018年的中国政府工作报

告为语料,根据Heaps模型预测值与现实观测值之

差,分析了政府工作报告与此差值的关系以及两者

之间的联系:在深化改革、新政策推出等时期,需要

更多的词汇去描述,此时现实值高于 Heaps模型的

预测值,而在政策相对稳定的阶段,对原有词的复用

频率更高,此时现实观测值要低于 Heaps的预测

值。这一结论,也说明了使用 TTR预测曲线与观

测值之差,分析文本词汇丰富度变化的可行性。此

外,我们将文本的顺序随机打乱,并使用 Heaps模

型进行了拟合。根据原文本与乱序文本的标准分数

(Z-Score)的比较,说明了实验结果的可靠性。此

外,以往TTR领域的研究,大多采用英语、法语等

印欧语系语言,它们本身具有词划分的特性。而中

文文本无词汇划分,其TTR的统计需要先进行分

词处理。本文采用中文语料作为研究对象,分析其

历时变化,丰富了对中文词汇增长的研究。
致谢:感谢东北大学张林峰同学为本文数据处

理提供的帮助。
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第二十届中国计算语言学大会(CCL2021)征稿启事

“第二十届中国计算语言学大会”CCL2021(TheTwentiethChinaNationalConferenceonComputa-
tionalLinguistics)将于2021年8月13-15日在呼和浩特市举行,会议由内蒙古大学承办。中国计算语言

学大会创办于1991年,由中国中文信息学会计算语言学专业委员会负责组织。经过近30年的发展,中国计

算语言学大会已成为国内自然语言处理领域权威性最高、规模和影响最大的学术会议。作为中国中文信息

学会(国内一级学会)的旗舰会议,CCL聚焦于中国境内各类语言的智能计算和信息处理,为研讨和传播计

算语言学最新学术和技术成果提供了最广泛的高层次交流平台。
会议网站:http://cips-cl.org/CCL2021

时间表

• 论文投稿截止日期:2021年4月1日

• 录用通知发出日期:2021年5月15日

• 论文终版提交日期:2021年6月1日

论文投稿

CCL2021同时接受中文和英文投稿。组委会将决定被录用的稿件是由口头报告或者海报的形式进行

展示。被录用的中文稿件将被推荐至《中文信息学报》、《清华大学学报》(自然科学版)、《中国科学》及其他计

算机类中国科技核心期刊(中国科学技术信息研究所制订)。作者必须根据会议和期刊的审稿意见进行相应

修改,《中文信息学报》对未完成修改的稿件保留不予发表的权利。《清华大学学报》(自然科学版)、《中国科

学》和其他计算机类中国科技核心期刊可能会要求对推荐论文进行再审,通过后方能发表。被录用的英文稿

件将由SpringerLectureNotesinArtificialIntelligence(LNAI)出版。此外,CCL2021会议论文集将被

CCLAnthology和 ACLAnthology收录。
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