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摘 要:汉字的表义性是其区别于表音文字的一大特点。部件作为构字单位,同汉字的意义之间有着很大的联系。

然而,汉字部件的表义能力究竟如何是学界尚待讨论的课题。针对这一问题,该文从汉字部件入手,提出了融合部

件的字词分布式表示模型。该模型在向量内部评测任务上性能获得了一定提升,在汉字理据性测量任务上也与人

工打分结果显著相关。基于该模型,进一步提出了部件表义能力的计算方法,对汉字部件的表义能力做了整体评

估,并结合部件的构字能力建立了现代汉字部件的等级体系。测量结果显示,现代汉字部件具有一定表义能力,但
整体而言表义能力偏低。最后,将测量结果应用于对外汉语教学中,确立了适用于部件教学法的部件范围,并提出

了对应的汉字教学顺序方案。
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0 引言

汉字是世界上唯一未曾中断使用而延续至今的

表义文字系统。[1]在学界和大众的普遍认知里,汉字

都是形、音、义三者的结合体。与表音文字不同的

是,汉语系统具有特殊的表义性。汉字的理据性就

在于汉字的字形直接与汉字的音、义发生联系。然

而,经过几千年语言和文字的发展,汉字系统的表义

能力究竟如何? 这仍然是一个没有定论的议题。
部件作为由笔画组成的具有组配汉字功能的构

字单位[2],在一定程度上与汉字的音、义有关。对

汉字系统表义能力的考察应该从汉字的字形入手,
其中部件的表义能力自然是不能忽略的一环。值得

注意的是,部件与部首、偏旁等含义不同。部首是汉

语字典里属于同一偏旁的部目;偏旁是汉字以及部

件中具有表音或表义功能的部分。而“所谓‘部件’,
是按汉字的结构分解出来的,它们是构成汉字的常

用零件,并不等同于部首或偏旁。”[3]其概念比偏旁

和部首更广一些。同时部件也与意符(或称“形
符”)、声符等概念有所差别。意符、声符是形声字范

畴下的概念,它们都能算作汉字部件,但部件概念适

用范围并不局限于形声字。在本文中,我们认为不

仅仅是部首或是意符才具有表义的功能,其他部件

也可能与汉字意义产生关联。因而我们选择了“部
件”这一内涵更广的概念,从部件的表义能力出发考

察现代汉字的表义性。
相对而言,在语言系统中,语音的物理属性更为

突出,也更容易进行测量,而语义信息则要更为复

杂,表示和计算都存在一定的困难。在以往的研究

中,有学者曾经利用计算机对汉字声符的表音能力

进行测量[4]。而关于部件表义能力的测量也有学者

使用人工统计的方法测量小部分部件的表义能力,
但这种方法只适用于小规模部件,并且容易带有主

观性。
近年来,随着分布式表示的发展,词语语义信息

能够在向量空间得到很好的表示。受到这一方法的

启发,我们提出了融合部件的字词分布式表示模型,
将汉字部件与字词嵌入到同一向量空间中进行表

示,这一方法在向量内部评测任务上取得了一定的

提升,在判定汉字理据性的任务上也与人工打分结

果显著相关。更进一步,我们提出了部件-字相似度

和字间相似度两项衡量部件表义能力的指标,并结

合部件的构字能力建立了现代汉字部件的等级体

系。此外,我们还将部件表义能力测量的结果应用

于对外汉语教学,用以确定适用部件教学法的部件

范围以及汉字教学的顺序,并提出了具体的可行

方案。
本文的主要贡献在于:①提出了部件的分布式

表示方法和部件表义能力的自动测量方案,对汉语

部件的表义能力有了整体的把握。②提出了将计算

机自动测量部件表义能力应用到实际教学之中的可

行方案,有助于减轻教师和学生的负担,提升教学的

科学性。

1 相关工作

1.1 汉字部件表义能力测量

  针对汉字部件及表义的研究在语言学领域目前

已有比较丰富的学术成果,研究对象主要包括部首

和意符、声符等,研究内容涵盖了表义状况分析[5]、
表义机制探究[6]以及表义部件在教学中的应用[7]等

方面,但涉及到部件表义能力测量的研究较少。施

正宇[8]对现代汉语3500个常用字和次常用字中的

形声字进行统计,将形声字形符按表义功能分成了

不表义、间接表义和直接表义三类,并发现间接表义

的形符占绝大多数。李蕊[9]以形旁能表义的字数占

总体部件构字的比例为表义度的衡量标准,从形声

字的等级、形旁的表义、位置、是否成字以及构字数

等多个角度分析了形声字形旁的表义状况。吕

菲[10]利用义素分析法和核心义素与语境语素两个

理论对古今形声字意符表义能力进行了考察,发现

与古代形声字相比,现代形声字意符表义能力有所

降低,但下降幅度较小;同时意符表义的方式也向精

细、曲折的方向发展。陈爱华[11]根据意符直接表示

意义或是表示意义范畴,以意符作为汉字主要义项

的汉字比例为衡量标准来确定意符的表义度。他发

现在不同汉字难度等级下,一些部件的构字能力和

表义度发生了变化。这些对汉语部件表义能力的测

量大部分局限在形容词的意符范围上,同时采用人

工统计的方法,缺乏普适性。

1.2 引入汉字信息的词语分布式表示

分布式表示的方法为测量部件表义能力提供了

新的 思 路。分 布 式 表 示 最 早 出 现 于 由 Mikolov
等[12]提出的 Word2Vec模型。分布式表示模型基

于Firth[13]提出的分布式假说:出现在相同上下文
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中的词往往具有相似的语义。因而在分布式表示模

型得到的向量空间中,词义相近的词会有接近的向

量表示,词与词的语义关系可以通过向量间的余弦

进行计算。
近年来,在中文分布式表示上涌现了不少对词

向量进行改进的研究,其中就包括利用汉字、字形和

部件等信息进行的相关工作。Chen等[14]提出了将

字和词进行联合训练的CWE模型,由于大部分汉

字词语和所组成的字之间存在语义关联,该模型比

不考 虑 字 信 息 的 模 型 取 得 了 更 好 的 效 果。Sun
等[15]及Yin等[16]在字词联合训练的基础上加入了

目标词的部首信息,这些模型也在词类比和词相似

任务上取得了更好的性能,同时可以更好地识别细

粒度的词义。Tzu-RaySu等[17]在此基础上提出了

利用繁体汉字图片来学习词语表示的新方法,该模

型从汉字的图片中学习汉字的字形特征,也提升了

词表示的效果。
以上研究证实了部件参与词表示的有效性,以

及通过联合训练获得部件的向量化表示,计算部件

与词语间的相似性的可能性。但值得注意的是,以
往的训练方法或者只采用了部首信息,没有引入非

部首的其他部件;或者引入汉字整体字形,但没有拆

分部件。我们认为非部首之外的其他部件对于字义

或词义也是有一定贡献的,因而我们的模型将汉字

的所有部件都加入了训练。

2 融合部件的字词分布式表示

在以往的分布式表示模型基础上,我们加入了

全部部件信息,并使用多粒度的向量模型,同时进行

词向量与部件向量的训练。

2.1 数据与语料来源

本文所用汉字拆分数据来源于汉字结构网络与

理解型学习系统①,共包括3993个简体汉字。汉字

部件拆分,以文献为参考,主要根据汉字的简体字形

拆分,对于简体难以拆分的汉字,也参照汉字的古体

字形。在汉字构字类型上,主要遵循传统的“六书”
观点进行划分:形声字的数量占据绝大多数,共

2896个,此外有会意字747个,象形字286个,指事

字64个。在汉字所含部件数上,数据的拆分颗粒度

相对较粗,85%的汉字被拆分成两个部件,最多被拆

分成4个部件。如图1所示,不同的构字类型在部

件数量上也存在一定的差异:会意字和形声字以

两部件汉字为主,象形字和指事字以单部件汉字

为主。

图1 不同构字类型下汉字的部件个数统计

出于语料均衡性的考虑,本文所使用的现代汉

语语料来源于网络爬取的百度百科语料,并进行了

数据清洗,共计4.1G。

2.2 分布式表示方法

为了将部件向量与字、词向量一起进行训练,我
们在Zhao等[18]提出的ngram2vec工具包上进行了

改进,这个工具包可以对词向量训练时的“目标词-
上下文对”进行调整。与以往其他研究只加入部首

信息的做法略有不同,本文将所有部件都作为词的

上下文加入向量的训练。训练的主体模型为带有负

采样的Skip-Gram模型(SGNS)。在Skip-Gram模

型中,每个词语wi 由两个低维稠密的向量进行表

示,分别是是中心词向量(w'i)和上下文向量(c'i),

Skip-Gram通 过 梯 度 下 降 的 方 法 取 得,如 式(1)
所示。

p̂(ci|wi)∝exp(w'i·c'i) (1)

  其中,p̂(ci|wi)表示上下文ci 在wi 附近给定

的窗口内出现的概率。

SGNS作为分布式表示模型同样基于分布式假

说:出现在相同上下文中的词往往具有相似的语

义。因而加入词语中字的部件信息后,具有相同部

件的字词会有更接近的向量表示。
如图2所示,我们采用了两种略有不同的策略
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来获得分布式表示:①以词为基本单位,并融合部

件信息。我们将每个词中包含的汉字拆解为部件,
并将部件作为词语的上下文加入词向量训练中。这

样出现在相同词语中的部件将能获得相近的部件表

示,从而使得训练好的部件向量承载上语义信息。
最终训练将得到词向量(其中单字词的向量即为字

向量)与部件向量。②同样是以词为基本单位,但在

融合部件信息的同时也加入了词中字及字的位置信

息,也就是将词语中的字也加入词语的上下文,并且

对字在词中的位置也进行了区分(词首字B,词中字

E,词尾字 M,单字词S)。最终的分布式表示包含

词向量、字向量、带有位置标记的字向量。

图2 两种训练策略示意图

  训练参数设置如下:向量维度为300,窗口大小

为2,最小词频为100,负采样为5。
两个模型都将共同学习词、部件向量,此外,在

文中第②种训练模型中还将学习带有位置信息的字

向量。给定句子“不好意思,我昨天忘记关灯了。”,
以“忘记”为中心词,模型需要预测窗口内的词语

(“昨天”“关灯”)和“忘记”一词中含有的部件。同

时,第②种训练模型还将预测窗口内字的位置。图

中“R_”表示部件,“B_”“E_”及未在图中出现的

“M_”“S_”为字的位置标记。

2.3 分布式表示评估

为了验证以上方法的有效性,我们采用了两

类评测手段来对训练的向量表示进行评估:①词

类比和词相似两个词向量内部评价手段;②训练

向量计算所得的汉字理据性得分与人工打分数据

的相关性。词类比和词相似是两个学界通用的词

向量内部评价手段。在词相似任务上,我们使用

了wordsim-297(ws-297)[14]这一中文评测集;在
词类比 任 务 上,我 们 使 用 了 CA_translated[14]和

CA_8[19]两个中文评测集。评测结果如表1所示,
其中对比了两种基础设置,分别是SGNS和SGNS
加上不带位置信息的汉字信息(SGNS+字)。结

果表明我们的两个模型:加入部件信息的词向量

(SGNS+部件)以及加入部件和带位置的汉字信

息(SGNS+部件+带位置的字)相比不加部件信

息的模型在大部分评测指标上都取得了提升。除

语义类比以外,其在语法类比和词相似上相较不

加部件信息的向量而言都取得了更好的表现。其

中,仅加入部件信息的词向量(SGNS+部件)表现

最佳。
此外,我们针对研究任务进行了汉字理据性

的测量,并且同人工评分进行了相关性检验。汉

字理据性指汉字的音、义与汉字字形之间的联系

强度。“根据字符理论,现代汉字的字符分为三

类,就是意符、音符和记号。意符、音符具有理据

性,记号没有理据。[20]”因而,我们将汉字的理据性

从声符表音度和非声符表义度两个方面来进行衡

量,汉字理据性即汉字在这两项上得分的平均如

式(2)所示。
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moti(C)=
1
2
[sim(VC,VRy)+score(C,Rs)] (2)

其中,moti(C)表示汉字C 的构字理据性,VC 表示

汉字向量,VRy为汉字非声符部件的总向量。Rs表

示汉字声符,score(C,Rs)由下文所述形声字表音

度数据直接获得。

表1 词类比和词相似的评估结果*

模型 CA_8(语法) CA_8(语义) CA_translated wordsim-297

SGNS 0.31 0.20 0.543 0.580

SGNS+字 0.42 0.41 0.565 0.581

SGNS+部件 0.53 0.38 0.574 0.588

SGNS+部件+带位置的字 0.44 0.36 0.557 0.571

  *CA_8、CA_translated为词类比评测集,wordsim-297为词相似评测集。

  形声字声符表音度相关数据来自胡韧奋等人[4]

2013年的研究成果,包括2310个形声字及其声符

表音度。该数据综合考虑了声符现代发音的声母、
韵母和音调信息,给出了每个形声字声符在0-100
区间内的表音度。该表音度数值转换为[0-1]区间

内的值,即我们汉字理据性公式中汉字的表音得分。
由于表音度数据没有涵盖汉字拆分数据中的所有形

声字,因而在计算时,我们将未涵盖的形声字及其他

非形声字所含部件都视为非声符部件。非声符表义

度由非声符部件向量和与汉字的余弦相似度来衡

量,计算如式(3)所示。

sim(VC,VRy)=
VC·VRy

‖VC‖·‖VRy‖
(3)

  其中,VRy =
1
n∑

n

i=1
VRyi,VRyi 表示汉字非声符向

量,VRy 表示汉字非声符部件的总向量。
最后,我们将计算所得的汉字理据性得分情况

与事先获得的人工为汉字理据性所打的分数进行相

关性分析,其中对不同的字向量类型和不同部件数

的字分别进行了相关性计算。
相关性计算结果如表2所示。整体而言,汉字

理据性的计算结果与人工分值的整体相关性(部件

数>0)达到0.60,这从统计意义上说明计算机计算

的汉字理据性和人工打分呈现显著正相关。从构字

的部件数来看,部件数等于2的汉字相关系数更高。
这部分的汉字占汉字总数的85%,其中大部分是形

声字。其他部件数下的汉字表现则相对较差。这些

汉字大部分没有声符,可能说明汉字的声符对汉字

理据性的贡献值比较大。其中从字向量的训练类型

来看,单字词的表现要优于字向量,如果参考字在词

中的位置信息,则是词中尾字的表现最好。综合词

类比和词相似任务的表现,我们最终选择不引入位

置信息,只加入部件信息的训练方法(SGNS+部

件)进行之后的分析。

表2 汉字理据性计算机计算结果与人工分值的斯皮尔曼相关系数

字向量的类型 部件数>0 部件数>1 部件数=1 部件数=2 部件数>2

字(SGNS+部件+字) 0.533 0.553 -0.232 0.566 0.045

单字词(SGNS+部件) 0.595 0.617 -0.130 0.615 0.1900

词首字(SGNS+部件+带位置信息的字) 0.583 0.603 -0.223 0.615 0.034

词尾字(SGNS+部件+带位置信息的字) 0.600 0.631 -0.230 0.638 0.204

词中字(SGNS+部件+带位置信息的字) 0.580 0.602 -0.260 0.610 0.164

3 现代汉字部件表义能力测量及分级

本节我们将综合考虑汉字部件的构字能力和表

义能力,形成对现代汉字部件的分级。若部件只能

构成一个汉字,基本上汉字和部件是同形关系,这两

个要素的意义将十分接近。因而我们只对拆分数据

中能构成两个及以上汉字的807个部件进行分析。

3.1 部件构字能力分级

汉字部件的构字数,也就是一个部件能作为多

少个汉字的组成部分,反映了部件的构字能力。从
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统计结果来看,汉字部件的构字能力差异很大,在分

布上呈现长尾分布。80%的部件构字数在10个以

下,其中167个部件构字数为2,但构字最多的部件

构字数达到了236个。
为了控制部件构字能力差异对表义能力结果产

生的影响,我们依照构字能力采用了分级策略。由

于相同构字数下的部件数量众多,我们在构字数的

基础上引入了部件频次作为分级参照,部件字频也

就是部件构成汉字在语料中的字频总和。描写语料

中词语分布的齐夫定律指出,在自然语言的语料库

里,一个单词出现的频率与它在频率表里的排名成

反比。我们通过实验发现,分别以构字数和部件频

次为主要及次要排名依据,部件频次在语料中的分

布也大体符合齐夫定律。

图3 汉字部件频次累计百分比统计图

  注:横轴为部件序号(按构字数及部件频次从高到低对

部件进行排序)。

图3是依照排名对汉字部件频次累计百分比的

统计,我们发现少部分构字数多、频次高的部件的出

现频次占据了语料中部件总频次的大多数。我们选

择了累计占比60%及80%所对应的排名(126和

428)为切分点,分别划定对应部件排序区间中的部

件为构字能力强、中、弱的部件。因而排名1~126
的部件为构字能力强的部件,其构字数在12至236
之间,共计126个部件;排名127~428的部件为构

字能力中等的部件,其构字数在4至12之间,共计

302个部件;排名在429~806的部件为构字能力弱

的部件,其构字数在2至4之间,共计378个部件。

3.2 部件表义能力计算方法

对于部件表义能力,我们从两个方面衡量:部

件向量与字向量的平均相似度(以下简称“部件-字
相似度”)以及部件构字集合中的字间平均相似度

(以下简称“字间相似度”)。在基于分布式表示的词

义计算研究中,研究者一般采用如夹角余弦值、欧氏

距离等来衡量两词间语义相似度。本文也沿袭了这

一方法,对于字与字之间、部件和字之间的语义相似

度也以其向量间的余弦相似度来进行衡量。
我们认为部件的表义能力与部件与其所构成汉

字的语义相似度正相关,如果部件与其所构成的汉

字语义相似度越高,那么它的表义能力就越强,反之

越弱。因而,在部件-字相似度计算中,我们将部件

与其构成的汉字分别计算部件与字的相似度,并将

这些相似度进行平均。部件向量与字向量的平均相

似度计算如式(4)所示。

sim(VR,Vc)=
1
n∑

n

i=1
cos(Vci,VR) (4)

  其中,cos(Vci,VR)=
Vci·VR

||Vci||·||VR||
,VR 为

部件向量,Vci为其组成字的向量。
另外,我们认为部件的表义能力也体现在其组

成的汉字集合间的语义相似度上。如果一个部件所

构成的汉字都具有相似的语义,那么我们认为它的

表义能力较强。比如说{“松”“柏”“树”、……}是部

件“木”所构成的汉字集合,假设这些字的意义都与

树木相关,那么我们可以认为这个集合的语义凝聚

力很强,从而推断出“木”的表义能力相对较强。据

此,我们对两部件构字集合的汉字两两进行相似度

计算,再将这些相似度进行平均,最后的字间相似度

计算如式(3)所示。

sim(Vcs)=C2
n∑

n-1

i=1
∑
n

j=i+1
cos(Vci,Vcj) (5)

  其中,cos(Vci,Vcj)=
Vci·Vcj

‖Vci‖·‖Vcj‖
,Vci、Vcj

为部件组成的字向量。
总相似度为以上两项相似度取平均的结果,最

终计算如式(6)所示。

sim=
1
2
(sim(VR,Vc)+sim(Vcs))

=
1
2n∑

n

i=1
cos(Vci,VR)+

C2
n

2∑
n-1

i=1
∑
n

j=i+1
cos(Vci,Vcj)

(6)

3.3 部件表义能力测量与分析

如3.2节所述,我们通过部件-字相似度衡量部

件与其所组成字之间的意义相似度,以部件构字集

合的字间相似度衡量部件意义的凝聚性,并将两者

的平均值作为总相似度衡量部件的表义能力。总相

似度越高,表义能力越强,反之越低。我们对807个

部件都进行了上述三个相似度的计算。
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统计结果如图4所示,部件总相似度呈现较为

明显的左偏分布,50%的部件总相似度在0.4以下,
也就是说大部分部件的表义能力较弱。同时部件-
字相似度和字间相似度的峰度差异明显:部件-字
相似度具有负峰度,集中分布在0.2~0.5,说明部

件-字相似度在部件间的整体差异不是很大;而字间

相似度具有较高的正峰度,在0.1~1之间都有分

布,并且分布在每个区间的部件数量差距较大,说明

不同部件间的字间相似度相差比较大。综上,部件-
字相似度和字间相似度的分布差异反映了部件在字

间相似度上的取值差异比在部件和字集合的相似度

上更明显。这背后的原因可能是大部分部件和其构

成的字的相似度都相对较低,但一些部件构成的字

集合中字和字之间仍然保留着较高的相似度,同时

另一些部件的字集合意义凝聚力则与部件-字相似

度一致,保持在比较低的水平。

图4 总相似度、部件-字相似度、

字间相似度的整体分布情况

除了比较不同相似度的分布差异,我们也考

察了现代汉字部件不同相似度之间以及相似度

与部件构字数之间的相关性,结果如表3所示,
可以看出三种相似度两两之间都呈现显著的正

相关。部件-字相似度与字间相似度的正相关反

映出:在整体趋势下,部件与构成汉字的意义越

接近,其构成的字集合中的汉字之间的字义关联

也更强。此外,相似度与构字数之间的相关性显

现了很有意思的结果:在全体部件上,总相似度、
部件-字相似度分别与构字数负相关,也就是说构

字数少的部件其表义能力和部件-字相似度也就

越小;而 字 间 相 似 度 则 与 构 字 数 无 显 著 相 关

关系。

表3 总相似度、部件-字相似度、字间相似度

与构字数的两两相关性

总相似度
部件-字
相似度

字间

相似度
构字数

总相似度 1   0.836** 0.860** -0.179**

部件-字相似度 0.836** 1 0.440** -0.322**

字间相似度 0.860** 0.440** 1 0.007

构字数 -0.179** -0.322** 0.007 1

  注:**表示在0.01水平(双侧)上显著相关。

值得注意的是,当我们按3.1节中的方法将部

件按构字能力分成三级时,发现构字能力强的部件

和其他部件有不一样的表现:其总相似度、字间相

似度与构字数正相关,部件-字相似度与构字数无显

著相关性;构字能力强的部件相似度与构字数的相

关性与总体一致(表4)。

表4 不同构字能力下构字数与总相似度、

字间相似度、部件-字相似度的相关性

总相似度 字间相似度 部件-字相似度

构字能力强  0.182*  0.216* 0.102

构字能力中 -0.152** 0.040 -0.352**

构字能力弱 -0.160** -0.053 -0.287**

所有部件 -0.179** 0.007 -0.322**

  注:①**表示在0.01水平(双侧)上显著相关。

② *表示在0.05水平(双侧)上显著相关。

这也就反映了当部件的构字能力强时,其总体

表义能力与构字数呈现正相关,尤其是字间相似度

与构字数的相关系数较高;当部件的构字能力不强

时,其总体表义能力与构字数呈现负相关。这背后

的原因可能是,当部件只能构成很少数量的汉字时,
字与字之间的构字数相差不大,因而构字数越多,其
意义更可能分散,造成部件与字、字与字之间的相似

度较低;但高构字能力的部件可能反映了古人造字

时的倾向性:部件的构字数很多时,说明该部件在

构字时更经常被使用,选择意义辨识度更高、更容易

被理解的部件进行构字更符合人类的认知。

3.4 结合构字能力的部件表义能力分级

综合上述分析,由于汉字部件的构字能力相差

悬殊,并且在不同的构字能力等级下汉字部件的表

义能力和在语料中的频次分布差异性明显,因而我

们认为,对部件表义能力进行分级引入汉字构字能

力的区分是有必要的。
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结合3.1节构字能力的分析结果,我们在不同

的构字能力等级下分别以按2∶3∶5划分部件表义

能力强、中、弱三个等级,比如说构字能力强的126
个部件,按表义能力前20%的25个汉字为强表义

能力部件,排名20%~50%的38个部件为中表义

部件,后50%的部件为弱表义部件。最后,如表5
所示,我们将汉字部件按表义能力划分成了3个大

类,结合部件构字能力的等级划分形成了9个小类。

表5 汉字部件表义能力分级结果

构字能力 部件个数 示例

表义能力强

强 25 病,鸟,鱼

中 38 舟,革,豕

弱 63 买,男,糕

总计 126 /

表义能力中

强 60 石,月,日

中 91 生,亡,束

弱 151 三,竟,杀

总计 301 /

表义能力弱

强 76 刂,八,页

中 113 乔,化,夹

弱 189 丐,总,或

总计 378 /

4 部件表义能力在汉语教学中的应用

汉字教学是对外汉语教学的重要组成部分。部

件教学法也就是利用汉字形体结构理据进行汉字教

学的方法,是对外汉语教学的教学法之一。然而,部
件教学法虽然受到学界的大力倡导,但多数研究成

果只在理论层面取得了发展,却难以在实际应用中

直接进行转换[21]。汉字部件教学体系设计、范围界

定、顺序安排仍是部件教学法面临的难题。其中,部
件的表义性是帮助汉字理解的关键突破口。表义部

件也是最早应用于汉字教学的,是部件教学法重要

的组成部分。
针对部件教学法面临的问题,我们认为若引

入上述部件表义测量和分级情况,也许能推动部

件教学法的实际应用。首先在部件教学的体系设

计上,并非所有部件都适用于部件教学法,因而在

教学时需要确定适合采用该方法的部件范围。同

时,针对不同表义能力的部件,应当采取不同的教

学策略,以免学习者误用部件表义性产生错误的

理解。此外,我们认为表义部件是对字义的提示,
因而将近义关系引入部件教学法中,通过将部件

下意义相近的字一起进行教学,可以加深学生对

部件和汉字的认识。
就教学范围而言,汉字部件在构字能力和表义

能力两个维度上的分级能够帮助我们确立部件教学

的范围。对于构字能力不强的部件,由于一个部件

构成的字数太少,使用部件教学法的必要性不大,反
而会增加老师和学生的负担。对于表义能力太弱的

部件,使用部件教学法来进行汉字教学对意义理解

帮助也不大。在实施部件教学法时,教师可以主要

聚焦于高构字能力、高表义能力的部件,同时适当关

注高构字能力中表义能力的部件。
对于高表义能力的部件,我们可以利用其表义

能力和汉字的近义关系来安排汉字教学顺序。目前

的汉字教学的一大依据是字频,在部件表义能力的

指导下,我们认为具有高表义能力部件的汉字可以

与同部件的其他汉字一起进行教学,比如说在教

“河”一字时,可以联系“江”“湖”“海”等同部件的字。
值得注意的是,对于高表义能力的部件,其构成的汉

字集合大部分与部件意义相关;而表义能力越弱,构
字集合中与部件意义关联少的汉字比例就越高,并
非该部件在所有构字集合中的汉字中都有很强的意

义指示性。比如说“演”“派”等字与“氵”意义关联度

便不强。针对构字集合中部件和汉字意义关联度的

差异,区分表义部件是否在汉字中有意义指示作用

便很有必要。因而我们引入了词义相似度来决定:
同部件的汉字中,哪些字可以一起教学,哪些字不适

合一起教学。
对于汉字教学顺序的编排,我们主要参照了国

家语委发布的现代汉语语料库字频表①,将字频更

高的常用字教学顺序安排靠前,非常用字靠后。同

时当汉字中含有高表义部件时,我们将计算该目标

字与同部件其他汉字的语义相似度,若同部件汉字

与其相似度大于阈值,则将同部件汉字与目标字一

起教学,相当于将同部件汉字的教学顺序予以提前;
如果字集合中没有字与目标字达到相似度的阈值,
说明目标字中部件的表义性不强,则不对该字采用

部件教学法。我们对现代汉语语料库字频表中字频

排名前3500个汉字实施了上述操作,最终为759
个汉字找到了可以共同教学的同部件字。表6中是
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部分汉字与它们可以一起教学的同部件汉字示例。
不难发现,表中可以一起教学的同部件字和目标汉

字的意义比较接近,并且部件在这些字中的表义功

能基本一致,因而这些汉字的共同教学将对汉字习

得起到一定的促进作用。

表6 汉字与可一起教学的同部件汉字示例

汉字 可一起教学的同部件字

心 意,爱,慧,悲,忍,惑,忿,愿,虑……

山 岭,峰,涯,岩,岗,峡,屿,峦,巅,……

光 荧,灿,炬,焰,焕,炫,灼,煌,……

神 祈,祀,祖,祷,禄,禅,礼,……

痒 痛,疼,疮,疹,癣,痘,痰,病,……

  综上,部件教学法是对外汉语教学中的重要教

学方法之一,但以往的教学缺乏定量的数据分析。
部件表义度的测量能为确定适用部件教学法的部件

范围以及汉字教学顺序提供一定的参考,促进部件

教学法的良好发展。

5 结论

本文基于分布式表示模型,采用将部件与字词

共同进行向量表示的多粒度训练方法,通过部件-字
相似度和字间相似度两项指标计算现代汉字部件的

表义能力,并结合部件的构字能力进行了部件等级

的划分。同时,本文提出将部件表义能力测量的结

果应用于对外汉语教学,以确定部件教学法应涉及

的部件范围以及结合语义相似度调整汉字学习顺

序。在对现代汉字部件表义能力的测量中,我们发

现现代汉字部件具有一定的表义能力,但汉字整体

表义水平不高;同时部件表义能力与构字能力关系

密切,当汉字的构字能力强时,汉字的表义能力与构

字能力正相关,而汉字的构字能力不强时,两者则呈

负相关关系。
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